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ABSTRACT

The literature in the informatics and education area contains many
studies that use affective lexicons with the purpose of providing
improvements in the teaching/learning process. However, few
studies are concentrated on the development of affective lexicons
for Brazilian Portuguese. In this scenario, the present work offers
a Systematic Review of Literature on affective lexicons for
Brazilian Portuguese. In this panorama, the objective is to
contribute to the development of new research papers and
affective lexicons in Brazilian Portuguese.

RESUMO

A literatura na éarea de informatica e educagdo contém diversos
estudos que utilizam léxicos afetivos com a finalidade de
proporcionar melhorias no processo de ensino/aprendizagem. No
entanto, poucos estudos sdo concentrados no desenvolvimento
desses léxicos para o portugués do Brasil. Nesse cendrio, o
presente artigo oferece uma Revisdo Sistemdtica da Literatura
sobre léxicos afetivos para o portugués do Brasil. Nesse
panorama, o objetivo é que o presente estudo contribua para o
desenvolvimento de novos artigos de pesquisa e léxicos afetivos
para o portugués do Brasil.

Categories and Subject Descriptors

J.4. [Computer Applications]|: Social and behavioral sciences.

Termos Gerais
Documentation, Human Factors, Languages.
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1. INTRODUCAO

A Computagdo Afetiva (CA) ¢ uma éarea de pesquisa voltada ao
reconhecimento, interpretagdio e expressdo de emogdes por
computadores [31]. Rosalind Picard empregou o termo
Computagdo Afetiva, do inglés Affective Computing, pela
primeira vez em 1995, destacando que computadores
genuinamente inteligentes dependem da habilidade de reconhecer,
interpretar e expressar emogdes para, dessa maneira, interagirem
naturalmente com humanos [31]. Seguindo a mesma linha, ha
outros estudos que enfatizam a importincia de se adicionar
caracteristicas emocionais a interagdo humano-computador, dentre
os quais & possivel realcar os estudos descritos em [32, 34].

O estudo das emogdes também pode ser efetuado com base em
textos em linguagem natural, o que tem se tornado crucial na éarea
da interagdo humano-computador [38]. Intimeras aplicacdes
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podem emergir deste cendrio, desde a inferéncia de fatores da
personalidade [17] até o desenvolvimento de robds emocionais
[3]. Também é possivel destacar estudos capazes de identificar
diversas patologias, dentre elas, a depressdo [10].

Os estudos realizados nos trabalhos supracitados envolveram a
utilizagdo de léxicos afetivos. Os léxicos afetivos sdo uteis para o
estudo de emocdes em textos e sdo compostos de listas de
palavras anotadas com suas avaliagdes emocionais. Essas
avaliagdes podem ser representadas por um conjunto de
pontuagdes numéricas ou rétulos de emogdes, como, por exemplo,
raiva e medo [28]. Assim, os léxicos afetivos sdo utilizados para a
identificagdo de caracteristicas emocionais em palavras escritas
por individuos em seus textos.

Também ¢ possivel destacar diversos estudos na drea da educagéo
que apontam para a necessidade de melhorias nos ambientes de
aprendizagem [2, 11]. Alguns desses estudos utilizam Iéxicos
afetivos para a detecg¢@o do estado afetivo dos estudantes durante
o processo de aprendizagem [13]. Nesse aspecto, o propdsito
consiste no aperfeicoamento do ambiente de aprendizagem com o
ajuste do material, de maneira que este possa ser compativel com
o estado emocional dos estudantes. Desse modo, o contetido
apresentado nesses ambientes pode, inclusive, ser adaptado em
razdo da frustragdo, por exemplo. Vale ressaltar que a experiéncia
de estados afetivos como frustragdo e tédio possuem relagdo
negativa com o aprendizado [8].

A literatura possui estudos comprovando que ambientes
emocionalmente inteligentes podem adaptar o conteudo do
aprendizado de acordo com o estado emocional/afetivo do aluno
[13]. E sabido que esse estado pode comprometer positivamente
ou negativamente o aprendizado, visto que, dentre outros
aspectos, a aten¢do e a memoria, por exemplo, séo diretamente
associados as emogoes [18].

Com base no cendrio apresentado até agora, esse estudo tem o
objetivo de contribuir com uma revisdo sistemdtica sobre os
Iéxicos afetivos existentes para o Portugués do Brasil (PB).
Embora poucos trabalhos na literatura produzam léxicos afetivos
em PB, nfio existe uma revisdo sistematica sobre o assunto.
Inicialmente, como cenario motivador, sdo apresentados estudos
na area de educagdo que utilizam Iéxicos afetivos em outras
linguagens. Posteriormente, recomenda-se a revisdo sistematica da
literatura que embasa esse trabalho e, por fim, a descricdo dos
Iéxicos afetivos em PB. Dessa maneira, com a descri¢do dos
estudos da area e a revisdo sistematica proposta, objetiva-se
motivar e contribuir com o desenvolvimento de novos estudos
capazes de detectar emog@o em textos em PB.

O restante deste artigo encontra-se organizado da seguinte
maneira: A Se¢do 2 aborda a utilizagdo de léxicos afetivos na
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educagdo. A Segdo 3 detalha a condugfo desta revisdo sistematica
da literatura. A Secdo 4 mostra os léxicos afetivos encontrados.
Por fim, a Secdo 5 apresenta as conclusdes acerca desse estudo.

2. UTILIZACAO DE LEXICOS AFETIVOS
NA EDUCACAO

A computagdo afetiva esta se tornando uma promessa na drea da
educagfio, onde alguns resultados interessantes estdo sendo
alcangados, especialmente no que diz respeito a melhor adaptagéo
dos estudantes em relagdo a ambientes de aprendizagem e
aprimoramento dos mesmos. Dentre os estudos que utilizam
Iéxicos afetivos para aprimorar o desempenho e a motivacdo dos
estudantes em ambientes inteligentes de aprendizagem, destaca-se
o estudo proposto em [33]. Os autores descrevem uma série de
sistemas e estudos que exploram a importdncia de se extrair
emogdes de textos em ambientes de aprendizagem e apresentam
um caso de uso em que os textos de um estudante de primeiro
semestre sfo analisados por um sistema capaz de detectar quatro
emocdes em textos: alegria, raiva, tristeza e medo. Em seguida,
esse sistema recomenda as atividades mais adequadas para o
estudante, levando em conta seus estados emocionais.

De acordo com o referido estudo, aspectos afetivos e emocionais
do estudante desempenham um papel fundamental nos seus
processos de aprendizagem, especialmente no que diz respeito ao
engajamento para atuar em ambientes virtuais de aprendizagem.
Ao detectar e gerenciar esses aspectos, seria possivel contribuir
para melhorar a motivagdo do aluno. Nesse sentido, os
pesquisadores realizaram experiéncias sobre a avaliagdo das
emogdes e estados afetivos dos estudantes tanto para melhorar sua
interacdo com os ambientes de aprendizagem quanto para avaliar
as emogdes e estados afetivos refletidos nos textos escritos por
eles.

Dentre outros trabalhos, os autores relatam um estudo que
envolve o Chat-SEE, um avaliador emocional seméantico para
textos [6]. O sistema, baseado em um Iéxico afetivo, ¢ capaz de
fornecer a evolugdo emocional do estudante ao longo de um
periodo de tempo e tem sido usado para avaliar estados afetivos
obtidos nas conversas de bate-papo. Os resultados devem ser
analisados e utilizados para enriquecer e ajustar o perfil do aluno,
inclusive em relagdo a melhor interagdo dos mesmos com os
referidos ambientes.

Os resultados foram considerados satisfatérios e as experiéncias
obtidas junto ao Chat-SEE ofereceram resultados interessantes
que apontam para um maior aprofundamento das possibilidades
de se fazer uso da avaliagdo de aspectos afetivos para fins de
aprendizagem em ambientes virtuais.

3. REVISAO SISTEMATICA DA
LITERATURA

A Revisfio Sistematica da Literatura (RSL) empregada neste
trabalho objetivou, de maneira bem especifica, sintetizar os
estudos que desenvolvem Iéxicos afetivos em Portugués do Brasil
(PB). Desta maneira, o presente trabalho possui foco em Artigos,
Dissertagdes e Teses concentrados nesses léxicos. Para isso foi
definida a metodologia descrita na Subsegio 3.1.

3.1 Metodologia

A metodologia adotada para a realizagdo desse trabalho consistiu
em seguir as diretrizes propostas por [20] para esse tipo de estudo.

A RSL estd dividida em Etapas (E), algumas delas ciclicas,
conforme descri¢do que se segue:

[E1]: Definir as questdes de pesquisa, identificar as palavras-
chave e definir strings de busca (SB), que, segundo o estudo de
[20], sdo importantes ferramentas para a execugdo de uma RSL.
Em seguida, espera-se obter uma lista de estudos relevantes junto
aos mecanismos de pesquisa de trabalhos académicos; [E2]:
Definir os critérios de inclusdo (CI); [E3]: Definir os critérios de
exclusdo (CE); [E4]: Rcealizar uma anélisc minuciosa a partir da
lista de estudos relevantes obtida. Essa analise consiste em ler o
resumo, a introducéio e a conclusfio de cada estudo, aplicar os CI
e, consequentemente, obter uma nova lista de estudos relevantes e
consonantes com o objetivo deste estudo; [E5]: Ler, na integra, os
trabalhos selecionados na E4, aplicar os CE e obter uma nova lista
de estudos relevantes; [E6]: A partir dos estudos selecionados na
ES5, aplicar as técnicas de Forward Snowballing e Backward
Snowballing, com o intuito de obter novas listas de estudos
relevantes. As técnicas de Snowballing consistem em, a partir de
determinado estudo, encontrar os estudos que o citaram (Forward
Snowballing) e os estudos que o autor (ou autores) citou
(Backward Snowballing) [36]; [E7]: Caso sejam encontrados
novos estudos a partir da etapa E6, repetir E4, E5 e E6 até que
ndo sejam encontrados novos estudos relevantes.

3.2 Questoes de Pesquisa

Esta RSL tem o objetivo muito especifico e bem definido. Desta
forma, foram definidas as seguintes questBes de pesquisa: Quais
léxicos afetivos foram criados originalmente para o PB? Quais
léxicos afetivos surgiram a partir de adaptagdes de léxicos ja
conhecidos em outras linguas? Quais Iéxicos afetivos foram
resultantes da fusdo de outros ja existentes?

3.3 Identificacio das Palavras-chave e
Definicio das Strings de Busca

A questdo dessa RSL ¢ bem simples e objetiva: encontrar 1éxicos
afetivos em PB. O termo “léxico computacional” também ¢é
bastante comum. Nesse sentido, ndo foi dificil definir as palavras-
chave ¢ scus sindnimos, como destaca-sc a scguir: I¢xico, afctivo,
computacional, portugués, diciondrio e lingua portuguesa. Assim,
a string de busca principal foi definida da seguinte forma, com a
utilizagdio dos operadores légicos AND e OR: (“portugués” OR
“lingua portuguesa”) AND (“léxico computacional” OR “léxico
afetivo” OR “dicionario afetivo™)

Outras strings de busca menos restritivas, inclusive em lingua
inglesa, foram empregadas posteriormente. No entanto, ndo
trouxeram nenhum estudo diferente dos encontrados na aplicago
das etapas citadas na subsegéio 3.1. As pesquisas foram realizadas
na ferramenta Google Scholar (https://scholar.google.com.br) ¢,
posteriormente, em bases de dados especializadas em artigos e
documentos indexados (i.e., ACM, IEE- Explorer, Scielo, Science
Direct, Scopus, Springer e Web of Science).

3.4 Critérios de Inclusio e Critérios de
Exclusao

Para ajudar a nortear a RSL foram definidos Critérios de Incluséo
(CI) e Critérios de Exclusdo (CE), que permitiram reduzir e filtrar
os resultados de uma busca para obter um nimero razoavel de
estudos a serem analisados. Os critérios foram definidos da
seguinte forma:
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Critérios de Inclusdo (CI): [CI 1]: Artigos que resultem na
construcdo de léxicos afetivos em PB; |CI 2]: Dissertagdes e teses
que abordem estudos sobre léxicos afetivos em PB; [CI 3]:
Estudos comparativos entre léxicos afetivos em PB e em outras
linguas.

Critérios de Exclusio (CE): |CE 1]: Estudos em outros idiomas
que ndo sejam inglés e PB; [CE 2]: Estudos redundantes tanto em
relagdo & autoria quanto ao léxico abordado.

3.5 Estudos Encontrados Preliminarmente

Ap6s a definicdo da string de busca principal, os resultados
compreenderam 152 estudos. A etapa posterior consistiu na
leitura das seg¢des resumo, introdugdo e conclusdo de cada
trabalho. Por fim, foram aplicados os CI e CE que resultaram em
uma parcial de apenas trés estudos (EST). A Tabela 1 apresenta
tais estudos e o ano de publicagdo.

Tabela 1: Estudos encontrados preliminarmente

Titulo do estudo Ano

ESTO01: WordnetAffectBR: uma base lexical de 2008
palavras de emogdes para a lingua portuguesa [29].

EST02:Inferéncia de personalidade a partir de textos de rede | 2016
social utilizando um Iéxico afetivo em portugués brasileiro
[24].

ESTO03: Inferéncia de personalidade a partir de textos em 2016
portugués brasileiro utilizando léxicos [27].

3.6 Estudos Encontrados a partir da técnica
de Snowballing

Para cada estudo mostrado na Tabela 1 foram aplicadas as
técnicas de Forward Snowballing (FS) e Backward Snowballing
(BS), o que resultou em pouco mais de 300 outros estudos. Para
cada um desses novos estudos, foram aplicadas as etapas 4, 5, 6 e
7 da metodologia, gerando um conjunto menor de estudos.
Novamente, ao aplicar a técnica de FS a estes tltimos, nfio foram
encontrados outros estudos relevantes. No entanto, a aplica¢éo da
técnica de BS resultou em mais cinco estudos, todos obtidos a
partir do EST02. Os novos resultados sdo mostrados na Tabela 2.

As técnicas de Snowballing foram também aplicadas aos estudos
da Tabela 2, porém, sem obten¢@o de nenhum novo estudo. Desta
maneira, passamos a definir os 1éxicos afetivos encontrados e seus
respectivos estudos.

Tabela 2: Estudos encontrados a partir de Backward
Snowballing

Titulo do Estudo Ano

ESTO04: Sobre a construgdo de um léxico daafetividade parao | 2013
processamento computacional do portugués [15].

ESTOS: Brazilian norms for the affective norms for English | 2011
words [21].

ESTO06: An evaluation of the Brazilian Portuguese LIWC | 2013
dictionary for sentiment analysis [4].

ESTO07: Construction of a portuguese opinion lexicon from | 2011
multiple resources [35].

ESTO08: Mapeamento de aspectos afetivos em um ambiente | 2011
virtual de aprendizagem [22].

3.7 Definicao dos Léxicos Afetivos

Apo6s a Revisdo Sistemética da Literatura, foram encontrados sete
léxicos afetivos e seus respectivos estudos, a saber: ANEW-Br
(ESTO05), LIWC (EST06), Opinion Lexicon (EST07),
Personalitatem Lexicon (EST02), ReLi-Lex (EST04), Wordnet
AffectBR (EST01) e WordnetAffectBR adapt (EST08). Além dos
Iéxicos afetivos supracitados, cabe ressaltar que, a partir da
aplicagdo de BS ao estudo ESTO03, também foi encontrado o
Iéxico Sentilex-PT resultado do trabalho de [7]. Contudo, ao
aplicar os CI e CE, o mesmo foi excluido por se tratar de um
1éxico em portugués de Portugal e no do Brasil.

A maioria dos léxicos surgiu entre os anos de 2011 e 2016. Esse
dado vai ao encontro do crescimento de cursos a distincia e
ambientes virtuais de aprendizagem no Brasil, cujos dados do
Censo da Educagédo de 2016 indicam que o nimero de matriculas
a distdncia vem crescendo ano a ano, atingindo, em 2016, uma
participacdo de 18,6% (quase 1,5 milh&o) do total de matriculas
da educagdo superior [9]. Esses niimeros sugerem que novos
estudos sobre a utilizagdo de léxicos afetivos podem ser aplicados
aos ambientes virtuais de aprendizagem de modo a entender o
comportamento dos alunos e, consequentemente, tornar esses
ambientes cada vez mais personalizados.

4 LEXICOS AFETIVOS
41 ANEW-Br

O léxico ANEW-Br [21] foi construido a partir de uma tradugéo
do Affective Norms for English Words (ANEW) para o PB. No
estudo de [5], que deu origem ao ANEW, foi construido um
glossério a partir de palavras com caracteristicas emotivas. Nesse
1éxico, as palavras foram avaliadas em tré€s dimensdes: valéncia,
indicando o qudo agradavel ou desagraddvel é um estimulo;
alerta, indicando qudo relaxado ou estimulado um estimulo nos
deixa e; dominéncia, indicando o grau de controle exercido pelo
estimulo.

Para avaliar essas diferentes dimensdes foi utilizada a escala Self-
Assessment Manikin (SAM), elaborada pelos mesmos criadores do
ANEW em 1980. A representacio grafica da escala SAM ¢
realizada com a utilizagdo de bonecos que apresentam variacdes
nas dimensdes citadas anteriormente. A representacdo de valéncia,
por exemplo, varia entre uma figura de um boneco com expressdo
agradével (sorridente) a um boneco com expressdo desagradével
(descontente). O ANEW compreende um total de 1.034 palavras.

A tradugiio do ANEW para o ANEW-Br envolveu um linguista,
pesquisadores com fluéncia nas duas linguas e juizes
independentes no processo de tradugfio/avaliagdo das 1.034
palavras (existentes no ANEW) para o PB. Apds a tradugéo,
algumas palavras foram removidas por ndo possuirem
equivaléncia seméntica. No entanto, novas palavras sobre
emogdes foram adicionadas, o que fez com que o ANEW-Br
totalizasse 1.046 palavras. Vale ressaltar que, no caso do ANEW-
Br, 755 universitarios utilizaram as escalas de valéncia e alerta do
SAM para avaliar as 1.046 palavras.

4.2 LIWC

O Linguistic Inquiry Word Count (LIWC) [30] é uma ferramenta
que possui léxicos com palavras relacionadas a uma ou mais
categorias que refletem processos linguisticos, psicoldgicos e
sociais (e.g., prep (preposigdes), posemo (emogdes positivas),
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negemo (emogdes negativas), anger (raiva), health (saude)). Em
seu trabalho inicial, os autores desenvolveram um léxico para a
lingua inglesa contendo 2.300 palavras. Além do léxico
desenvolvido em 2001, foram produzidos mais dois para a lingua
inglesa: um deles em 2007, contendo 4.500 palavras e; o outro em
2015, com um total de 6.400 palavras.

A construggo do Iéxico em PB foi desenvolvida por Balage Filho
e colaboradores [4]. Para construir esse léxico, foi efetuada uma
traducdo das palavras existentes na vers@o do léxico do LIWC de
2007. Essa tradugdo foi realizada por quatro tradutores entre os
anos de 2011 e 2012. Dessa maneira, a versdo do léxico em PB
foi constituida por 127.149 palavras distribuidas em 64 categorias
que refletem aspectos linguisticos, psicologicos e sociais. No
LIWC, cada palavra pode ser relacionada a uma ou mais
categorias. E importante ressaltar que o niimero de palavras é
bastante superior & versdo da lingua inglesa. Isso ocorre devido ao
léxico em PB possuir palavras com flexdo de género, numero e
grau para os adjetivos (e.g., bonita, bonito, bonitas, bonitinha),
verbos conjugados (e.g., corri, corro, correm), dentre outros.

4.3 Opinion Lexicon

O Opinion Lexicon [35] é um léxico originalmente desenvolvido
para o PB. Possui valores de valéncia para 7.077 palavras e
expressdes, indicando qudo agradavel ou desagradavel é uma
palavra ou expressdo.

O processo de criagdo desse léxico consistiu na aplicagfio de trés
diferentes métodos: i) criar um léxico constituido por uma
orientagdo semantica, entre adjetivos e verbos extraidos de 346
resenhas de filmes e 970 textos jornalisticos sobre varios temas
(ambos escritos em portugués do Brasil). No total foram
aproximadamente um milhdo de palavras distribuidas em 1317
documentos; ii) como recurso léxico, um diciondrio de sindnimos
e anténimos para o portugués do Brasil conhecido como TeP [12]
contendo 44.077 palavras e anotagdes de sinonimia e antonimia.
Esse método permitiu calcular o menor caminho entre os
sindnimos e antdnimos das palavras; iii) baseando-se no corpus
do estudo de [25], foi realizada a traducdo automadtica das
palavras utilizando uma ferramenta online de tradugdo conhecida
como Google Translator (https:/translate.google.com.br). As
palavras que o sistema nfo pdde traduzir foram descartadas em
sua revisdo manual.

A aplicagdo dos trés métodos resultaram em trés diferentes léxicos
para o PB. Em seguida, os autores produziram uma interseco
entre esses léxicos, removendo palavras e expressdes com
valéncia neutra. O resultado final desse processo originou a
criagdo das 7.077 palavras e expressdes ja citadas. Os autores
destacam os bons resultados alcangados com a avaliagdo
experimental proposta para o Opinion Lexicon.

4.4 Personalitatem Lexicon

O Personalitatem Lexicon foi mencionado pela primeira vez em
[23], cuja versdo apresentou estudos iniciais para construgdo de
um léxico capaz de minerar tragos de personalidade em textos em
PB. Posteriormente, os autores desenvolveram a ideia inicial com
base no léxico do LIWC em PB [24]. Dessa maneira, a versdo
final do Personalitatem Lexicon consistiu na utilizagdo das
palavras afetivas existentes no LIWC (i.e., “affect”, “posemo”,
“negemo”, “anx”, “anger”, “sad’, “feel”). Ao final, chegou-se a
um total de 1.866 palavras.

O objetivo principal do Personalitatem Lexicon foi a criagdo de
um léxico afetivo com base em posts de usuarios da rede social
Facebook e questionarios para detectar os cinco grandes tragos da
personalidade humana (Big Five Personality Traits ou Big Five)
[19]. O Big Five identifica cinco fatores como centrais para a
personalidade: Abertura & Experiéncia, Conscienciosidade,
Extroversao, Agradabilidade e Neuroticismo [19]. Para identificar
esses fatores nos usuarios do Facebook, foram utilizados os
questiondrios [PIP-NEQ 120 [14] e TIPI [14]. Nesse panorama,
foi proposto um algoritmo para associar pesos as 1.866 palavras
com base nos questiondrios respondidos e nos textos dos usudrios.

Os resultados foram avaliados com estudantes e professores de
diferentes instituicdes de ensino. Fsses individuos também
preencheram os questionarios mencionados voluntariamente, além
de permitirem que seus textos fossem utilizados. Os autores
destacam a importancia da constru¢do de um léxico baseado em
fatores da personalidade para o PB e mencionam bons resultados
alcangados.

4.5 ReLi-Lex

O ReLi-Lex [15] é composto de elementos afetivos associados a
polaridades (oposigdo de significado) e foi criado com dois
objetivos especificos: contribuir para a caracterizagdo do
vocabuldrio expressivo da lingua portuguesa, especialmente em
contextos informais, e fornecer subsidios para aplicagdo do
processamento de linguagem natural, especialmente para analise
de opinido. Esse léxico deriva do corpus "Reli"[16], composto por
resenhas de livros publicadas na internet e foi anotado com
informagdes de opinifio expressa de maneira formal e informal
(e.g., linguagem utilizada na internet). Ao todo sdo 1.600 resenhas
de 13 livros, totalizando cerca de 260.000 palavras e 12.000
frases.

Com relagio a inclusdo de entradas no léxico, as palavras e
expressdes precisaram de expressdo de opinifio e polaridade bem
definida. No tocante a informagdes relativas a expressdo de
opinido, a inclusdo foi manual, dada a necessidade de identificar
se a informagfio realmente refletia uma opinido, além de
considerar sua polaridade. A inclusdo de informagdes de classes
de palavras foi realizada de maneira automatica a partir de um
analisador morfossintatico denominado ‘“Palavras” [1]. As
referidas classes sdo verbos, substantivos, adjetivos e expressdes.

A polaridade dos segmeritos nem sempre condiz com a polaridade
do contexto (i.e., a polaridade geral da frase). Como exemplo, o
estudo cita a frase “ainda que em alguns momentos a narrativa
derrape, o livro € 6timo”. Em casos como esse, a intervengo
humana € insuperavel no sentido de confirmar os elementos que
regularmente expressam opinido e afetividade, bem como verificar
se a polaridade expressa era geral ou especifica do dominio. Nessa
etapa foi importante considerar também os inversores de
polaridade (e.g., ndo, impossivel). A palavra ndo é um inversor
natural de polaridade (e.g., ndo gostei). Na frase “impossivel
abandonar o livro pela metade” é possivel ver que a palavra
impossivel inverte a polaridade negativa do verbo abandonar.

Conforme citado anteriormente, as classes de palavras sdo
representadas por verbos, substantivos, adjetivos e expressdes,
cada qual com listas de entradas com polaridade positiva e
negativa (i.e., verbos[+] e verbos[-]). Dessa forma, o ReLi-Lex
possui palavras e expressoes distribuidas em quatro classes e duas
polaridades.
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4.6 Wordnet AffectBR

O Wordnet AffectBR [29] ¢ um Iéxico que foi adaptado para o PB
e sua criagdo se deu a partir de outros léxicos existentes para a
lingua inglesa: o Wordnet [26], Wordnet Affect [37] e Affect
[37]. O Affect ¢ um léxico que compreende 1.903 palavras
contendo informacdes emocionais anotadas manualmente.

O Wordnet e o Wordnet Affect sdo regidos por palavras
agrupadas em conjuntos de sinénimos (synsets). Cada synset
representa o agrupamento de palavras consolidado pelo seu
significado seméantico. Como exemplo, o synser “car.n.0l"
simboliza os seguintes sinénimos: car, auto, automobile, machine
e motorcar. A ultima versdo do Wordnet € a 3.0, que possui mais
de 150.000 palavras e 110.000 symsets. As informagdes afetivas
do Wordnet Affect estdo relacionadas com o principio de que as
emocdes possuem fungdes de orientagfio cognitiva, comunicagéo
de significados, de avaliagdo cognitiva ¢ sdo fundamentadas em
valores de valéncia. Para produzir o nucleo do Wordnet Affect, os
autores extrairam e incorporaram as informagdes afetivas do
Affect. Em seguida, estenderam esse nucleo com informacgdes
provenientes do Wordnet. Dessa maneira, o Wordnet Affect
compreende 4.787 palavras e 2.874 synsets.

A construgdo do Wordnet AffectBR foi efetuada com base em
tradugdes realizadas por tradutores com ampla experiéncia e com
vivéncia em paises de lingua inglesa. Os autores descrevem que,
no processo de tradugdo, diversas duplicidades foram
encontradas. Apos a remocgdo dessas duplicidades, o Wordnet
AffectBR totalizou 289 palavras.

4.7 Wordnet AffectBR_adapt

O Wordnet AffectBR adapt [22] foi gerado a partir de uma
expansgo do Wordnet AffectBR. Possui mais de 3.000 entradas,
contendo emoticons, interjei¢des, advérbios (necessarios para
regrar a intensidade de cada termo afetivo), stopwords e
abreviagdes. Stopwords sdo palavras de baixo valor seméntico,
cntrctanto, aparcccm com grande frequéncia, podendo scr
pronomes, artigos, preposi¢des, verbos e advérbios. Além dessa
composigdo, o que pode ser captado como diferencial em relacdo
a esse léxico é a possibilidade do mesmo ser utilizado por alunos
em qualquer ambiente virtual de aprendizagem (AVA),
concomitantemente, proporcionando dinamicidade e flexibilidade
em face das caracteristicas de cada aluno. Para cada AVA devem
scr fecitas as devidas adaptagdes para rccupcragdo dos textos
necessarios [22].

5 CONCLUSAO

Os léxicos afetivos sfo ferramentas utilizadas para a identificagfo
de caracteristicas emocionais em textos escritos em linguagem
natural. Essas ferramentas sdo compostas de listas de palavras
anotadas com suas avaliagdes emocionais. Com isso, podem ser
utilizados com diferentes objetivos, dentre os quais é possivel
destacar: inferéncia de fatores da personalidade; desenvolvimento
de robds emocionais; detec¢dio de patologias e adaptacio de
conteido em ambientes inteligentes de aprendizagem, como ¢ o
caso do, ja citado, Iéxico Wordnet AffectBR adapt, por exemplo.

Diversos trabalhos utilizam léxicos afetivos em ambientes
inteligentes de aprendizagem objetivando a melhoria no processo
de aprendizagem dos estudantes. No entanto, a maioria desses
trabalhos utiliza 1éxicos afetivos que ndo suportam o PB. Dessa
maneira, neste trabalho foi realizada uma revisdo sistematica da

literatura sobre os léxicos afetivos existentes para o PB. Foram
encontrados sete Iéxicos criados entre os anos de 2007 e 2016.

Refletindo sobre o trabalho de pesquisa, faz-se necessario
observar que a maioria dos estudos foram obtidos por meio de
Snowballing, o que refor¢a a importancia de uma string de busca
bem definida associada ao uso dessa técnica na realiza¢do de uma
boa RSL.

Embora tenham sido encontrados poucos léxicos afetivos em PB,
a descricio dos mesmos com detalhes de suas criagdes e
contetidos é uma forma de elucida-los para uso na educagdo. As
possibilidades para uso dos 1éxicos afetivos tanto podem ir na
dire¢do do ambiente presencial de aprendizagem quanto do
ambiente virtual de aprendizagem, analisando emog¢des nos
diversos textos e respostas produzidos pelos alunos nas tarefas das
disciplinas as quais estdo envolvidos. Para este ultimo, os Iéxicos
afetivos ainda podem ser explorados nas ferramentas de
comunica¢do como foéruns, mensagens e chats de maneira a apoiar
o desenvolvimento de objetos de aprendizagem mais motivadores
para os alunos.

Por fim, vale ressaltar que os mapeamentos sistematicos
apresentam o cendrio da é4rea em andlise e auxiliam o
desenvolvimento de estudos mais aprofundados. Dessa maneira,
com esse trabalho, espera-se que os léxicos afetivos em portugués
do Brasil possam ser mais divulgados e utilizados de uma maneira
mais efetiva, principalmente para auxiliar na drea da educagéo,
como ja acontece com léxicos afetivos em outros idiomas.

Os autores agradecem ao CEFET/RJ - PIBIC 2017 pelo apoio
financeiro.
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